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RESUMO

No contexto educacional, a correcao de
avaliacoes, principalmente as dissertativas,
demanda um tempo consideravel dos docentes.
Este trabalho propoe um algoritmo para gerar
avaliacOes automaticas de respostas a questoes
dissertativas, utilizando uma meédia ponderada
de diferentes fatores extraidos do texto atraves
de técnicas de Processamento de Linguagem
Natural (NLP) e Inteligencia Artificial (AI).
Cada fator recebe um peso especifico,
determinado por regressao linear treinada com
bases em diferentes idiomas, resultando em
pesos distintos para cada versao do algoritmo.

Os resultados demonstraram acuracia de
63,43% para a versao em portugues (dataset de
questoes de Biologia), 83,58% para a versao em
espanhol (dataset de questoes de Literatura) e
81,63% para a versao em ingles (dataset de
questoes de Ciencia da Computacao). De forma
geral, o algoritmo apresentou desempenho
regular, gerando avaliacbes proximas as
realizadas por docentes na maior parte dos
casos. Os resultados indicam que, com
aprofundamento, essa abordagem pode ser
promissora para solucoes relacionadas a
problematica abordada neste trabalho.

OBJETIVOS

O objetivo final do trabalho foi
desenvolver e implementar o algoritmo para
uma abordagem automatizada de avaliacdao para
respostas dissertativas.

A proposta teve como alvo simplificar o
processo de correcao manual dessas respostas,
promovendo uma analise dos fatores extraidos
do texto e sua relacdo com as avaliacoes
geradas. As metas planejadas no trabalho foram
especificadas nos seguintes topicos:

A) Desenvolver um algoritmo para gerar
avaliacOes para respostas dissertativas com uma
resposta padrdo de wum professor como
referéncia.

B) Considerar os fatores de frequencia d
termos, distancia de Levenshtein e similaridad
semantica, atraves do uso dos modelos d
linguagem BERT, BERTimbau e BETO, usados
para Ingles, Portugues e  Espanhol,
respectivamente.

C) Validar a eficacia do algoritmo em
testes, comparando-o com dados de avaliacoes
ja corrigidas.

D) Como ultima meta, foi feito um
prototipo para testes praticos, servindo como um
exemplo de aplicacao da técnica que foi
proposta no trabalho.

METODOLOGIA

Na metodologia, de forma geral, foram retirados dos textos disponiveis
nas bases de dados os tres fatores que sao usados pela regressao linear e
posteriormente nos testes de geracao de avaliacOes. A meétrica utilizada na
metodologia pode ser matematicamente descrita como uma media ponderada:

fatorl x pesoy + fator2 X pesos + fator3 x pesos
2?21 PESO;

Métrica =

A primeira etapa envolve a formatacao dos dados oriundos de diferentes
bases, convertendo-os em um modelo comum que pode ser representado no
diagrama abaixo:
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number_question: int number_question: int

question_response: sir reference_response: sir

grade: float

Apos a formatacao, os dados sao processados pelo algoritmo para a
extracao dos fatores que influenciam a avaliacao. Com o0s {fatores
normalizados, a proxima etapa € a aplicacao de uma regressao linear. Apos
isso, utilizando os pesos determinados pela regressao linear, o algoritmo gera
avaliacOoes automaticas para um conjunto de dados separados. Finalmente, as
avaliacoes geradas pelo algoritmo sao comparadas com as notas originais
fornecidas pelos professores na base de dados. Todo o processo da metodologia

foi modelado no fluxograma abaixo:
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RESULTADOS

Os resultados obtidos indicam uma
melhoria no desempenho do algoritmo a medida
que mais dados de treinamento sao utilizados.
No entanto, mesmo com uma duantidade
substancial de dados de treinamento, ainda ha
espaco para melhorias.

Para o conjunto de dados em portugues,
avaliando a acuracia media, o melhor resultado
obtido foi de 63,43%, enquanto para o conjunto
de dados em espanhol, foi de 83.58% e para o
conjunto de dados em inglés foi de 81.63%.

As faixas de variacdao de erro percentual
podem ser vistas nos graficos abaixo:

Portugués Base Percentual Treino com 0.8

Espanhol Large Percentual Treino com 0.9

Inglés Large Percentual Treino com 0.7

CONCLUSAO

Pode-se concluir, deste trabalho, que,
embora com limitacOes. os resultados obtidos
apontam para uma direcao promissora.

Uma explicacao para o0s casos onde
houverem erros em faixas percentuais altas é a
falta de compreensao de mais fatores do texto
que o algoritmo ainda nao possui capacidade de
avaliar profundamente.

Tendo isso em vista, como possibilidade
de trabalhos futuros para melhoria dos
resultados, algumas opcoes podem ser
consideradas, como por exemplo:

A) Inclusao de mais fatores: Identificacao
de parafrases e mais caracteristicas da semantica
do texto podem ajudar a alcancar uma metrica
melhor.

B) Uso de outros modelos ou redes
neurais: Comparar a regressao linear com outros
modelos ou redes neurais, pode fornecer boas
consideracoes sobre qual abordagem é mais
eficaz para determinacao dos pesos na meétrica.

TCC's de Ciéncia da Computacao




	Slide 1

